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УПРАВЛІННЯ КРЕДИТНИМ РИЗИКОМ БАНКУ:  
БІБЛІОМЕТРИЧНИЙ АНАЛІЗ ДОСЛІДЖЕНЬ  

І НАУКОВИХ КОЛАБОРАЦІЙ

BANK CREDIT RISK MANAGEMENT:  
BIBLIOMETRIC ANALYSIS OF RESEARCH  

AND SCIENTIFIC COLLABORATIONS

Анотація. Вступ. Кредитний ризик є ключовим викликом для фінансової стабільності банків, особливо в умовах 
макроекономічної нестабільності та геополітичних криз. Актуальність проблеми зросла внаслідок пандемії COVID‑19, 
фінансових криз та повномасштабної війни в Україні, що спричинило значні зміни у банківському секторі. Впровадження 
сучасних технологій, зокрема машинного навчання та штучного інтелекту, трансформує підходи до оцінки кредитного 
ризику, роблячи їх більш точними та адаптивними до нових умов.

Мета. Метою статті є систематизація наукових досліджень у сфері управління кредитним ризиком банків для вияв-
лення наукових трендів, визначення провідних країн, наукових установ та авторів, які здійснюють найбільший внесок 
у розвиток цієї тематики.

Матеріали і методи. Дослідження базується на бібліометричному аналізі наукових публікацій, індексованих у базs 
даних Scopus, з використанням інструментарію VOSviewer. Використано методи трендового аналізу, аналізу цитованості, 
кластеризації ключових слів та мережевого аналізу співавторства.

Результати. Встановлено, що кількість наукових публікацій з управління кредитним ризиком банків суттєво зросла після 
глобальної фінансової кризи 2008 року, пандемії COVID‑19 та під впливом цифровізації фінансового сектору. Провідними 
центрами досліджень є Китай та США. Визначено, що у сучасних дослідженнях домінують підходи, які використовують 
машинне навчання, нейронні мережі, глибоке навчання та гібридні моделі оцінки кредитного ризику. Також спостеріга-
ється активне впровадження технологій великих даних (Big Data) для прогнозування ймовірності дефолту позичальників.

Перспективи. Подальші дослідження мають бути зосереджені на інтеграції фінансових технологій у кредитний ризик-
менеджмент, розробці гібридних моделей, що поєднують традиційні статистичні методи та штучний інтелект.

Ключові слова: банківська система, банк, кредитний ризик, бібліометричний аналіз.

Summary. Introduction. Credit risk is a key challenge to banks’ financial stability, particularly in macroeconomic instability 
and geopolitical crises. The relevance of this issue has increased due to the COVID‑19 pandemic, financial crises, and the full-
scale war in Ukraine, which have led to significant transformations in the banking sector. Adopting modern technologies, includ-
ing machine learning and artificial intelligence, is reshaping credit risk assessment approaches, making them more accurate and 
adaptable to new conditions.
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Objective. This study’s objectives are to systematize scientific research in the field of bank credit risk management to identify 
key research trends and determine leading countries, research institutions, and authors contributing the most to the develop-
ment of this field.

Materials and methods. The study is based on a bibliometric analysis of scientific publications indexed in the Scopus data-
base, utilizing the VOSviewer analytical tool. The methods applied include trend analysis, citation analysis, keyword clustering, 
and co-authorship network analysis.

Results. It has been established that the number of scientific publications on bank credit risk management has significantly 
increased following the global financial crisis 2008, the COVID‑19 pandemic, and the impact of financial sector digitalization. 
China and the United States have been identified as the leading research centers in this domain. Contemporary studies pre-
dominantly employ approaches integrating machine learning, neural networks, deep learning, and hybrid credit risk assessment 
models. Additionally, big data technologies are increasingly being applied to predict borrower default probability.

Prospects. Future research should focus on integrating financial technologies into credit risk management and developing 
hybrid models that combine traditional statistical methods with artificial intelligence.

Key words: banking system, bank, credit risk, bibliometric analysis.

Постановка проблеми. У сучасних умовах функ‑
ціонування кредитний ризик є одним з фун‑

даментальних викликів, що визначає фінансову 
стабільність банків та ефективність їх діяльності. 
Сучасні макроекономічні та геополітичні виклики 
ускладнюють управління кредитним ризиком, ро‑
блячи їх невіддільним складником стратегічного 
управління банківською діяльністю. Актуальність 
проблеми зросла в умовах повномасштабної війни 
росії проти України, що спричинило рецесійні яви‑
ща, порушення виробничих і логістичних ланцюгів 
та зниження платоспроможності населення й під‑
приємств. Це створило значні загрози для якості 
кредитних портфелів банків та потребує адаптації 
механізмів управління кредитним ризиком. У цьому 
контексті особливої актуальності набуває бібліоме‑
тричний аналіз наукового доробку щодо управління 
кредитним ризиком, що дозволяє визначити дина‑
міку дослідницьких тенденцій, встановити ключо‑
ві напрями наукових колаборацій та сформувати 
науково-методологічну базу для подальшого вдоско‑
налення механізмів управління кредитним ризиком 
у банківській сфері.

Аналіз останніх досліджень і публікацій. 
Бібліометричний аналіз у сфері управління кредит‑
ним ризиком банків перебуває на етапі становлення.

До Прадо Ж. В. та ін. (2014) у [7] на основі даних 
з бази Web of Science здійснили бібліометричний 
аналіз публікацій, присвячених проблематиці кре‑
дитного ризику та банкрутства за період 1968–2014 
років. Авторами встановлено зростання наукового 
інтересу до цієї тематики, яке посилилося після сві‑
тової фінансової кризи 2008 року, та підтверджено 
міждисциплінарний характер наукових розвідок 
у сфері кредитного ризику, що охоплюють фінанси, 
економіку, управління, математику, інженерію та 
обробку даних. Дослідниками було визначено, що 
основна увага в публікаціях зосереджена на застосу‑
ванні багатовимірного аналізу даних, зокрема мето‑
дів дискримінантного аналізу та логістичної регре‑
сії, які, попри розвиток новітніх методів, лишаються 
актуальними. При цьому вони наголошують на тому, 

що спостерігається активізація використання ней‑
ронних мереж та гібридних моделей, які поєднують 
традиційні статистичні підходи з методами штуч‑
ного інтелекту. Отримані висновки підкреслюють 
необхідність подальших досліджень, спрямованих 
на підвищення інтерпретованості моделей машин‑
ного навчання та інтеграцію великих даних для 
підвищення ефективності оцінки кредитного ризику.

У дослідженні Заморе С. та ін. [19] проведено 
комплексний бібліометричний аналіз наукових 
праць, присвячених оцінці кредитного ризику, 
за період 1960–2016 років. Використовуючи дані 
з бази Web of Science, автори проаналізували 1695 
наукових статей, опублікованих у 442 журналах, 
що охоплюють 2928 дослідників з 72 країн. За ре‑
зультатами виокремлено ключові напрями дослі‑
джень у сфері оцінки кредитного ризику, а саме: 
ціноутворення боргових цінних паперів; моделю‑
вання інтенсивності дефолту; порівняльний ана‑
ліз кредитних моделей та ринків; ціноутворення 
кредитно-дефолтних свопів та оцінка резервів під 
кредитні втрати. Автори наголошують на необхід‑
ності подальшого розвитку моделей оцінки кредит‑
ного ризику з урахуванням цифровізації фінансових 
ринків, впровадження методів машинного навчання 
та альтернативних інструментів аналізу. Вченими 
було визначено перспективні напрями подальших 
досліджень, які включають інтеграцію новітніх тех‑
нологій у процеси прогнозування кредитних ризиків, 
а також оцінку впливу регуляторних змін на ефек‑
тивність моделей кредитного скорингу.

Нобані Х. та ін. (2022) здійснили бібліометрич‑
ний аналіз еволюції академічних досліджень у сфері 
оцінки кредитного ризику та застосування великих 
даних за період 2012–2021 років [14]. Науковці, як 
і до Прадо Ж. В. та ін. (2014) у [7], наголошують на 
високому рівні міждисциплінарності цієї сфери, що 
охоплює фінанси, статистику, інформатику та еко‑
номічний аналіз. Використовуючи методи аналізу 
цитованості, співавторства та ключових слів, автори 
виявили, що Китай є лідером за кількістю наукових 
публікацій у цій галузі, що зумовлено активним 
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упровадженням цифрових технологій у фінансовому 
секторі країни. Встановлено, що поточні дослідниць‑
кі пріоритети включають вдосконалення моделей 
оцінки кредитного ризику через інтеграцію методів 
машинного навчання, нейронних мереж і гібрид‑
них моделей, а також використання альтернативних 
джерел даних, зокрема інформації з соціальних ме‑
реж та поведінкових характеристик клієнтів. Водно‑
час актуальним залишається розв’язання етичних 
і правових викликів, пов’язаних із конфіденційністю 
та захистом персональних даних.

Будіанто Е. В. Х. (2023) у [3] здійснив картогра‑
фування наукових досліджень, присвячених кредит‑
ному ризику в ісламських та традиційних банках. 
У межах дослідження автор проаналізував 1139 на‑
укових статей, опублікованих у період 1975–2022 
роки, застосовуючи бібліометричні методи та про‑
грамне забезпечення VOSviewer. Отримані ним ре‑
зультати підтвердили значне зростання кількості 
публікацій у цій сфері, що свідчить про посилення 
наукового інтересу до проблематики кредитного ри‑
зику в банківських системах різних типів. Аналіз 
дозволив виокремити п’ять кластерів досліджень, що 
охоплюють 13 основних тематичних напрямів, пов’я‑
заних з управлінням кредитним ризиком, включа‑
ючи визначення та цілі, стратегії, рівні ризику та 
ліміти, політики та процедури, ідентифікацію, ви‑
мірювання, моніторинг, контроль ризику, інформа‑
ційні системи, детермінанти ризику, вплив ризику 
та його пом’якшення.

У дослідженні Кедіа П. та Мішри Л. (2023) [12] 
здійснено систематичний огляд літератури та біблі‑
ометричний аналіз наукових праць у сфері управ‑
ління кредитним ризиком. Автори проаналізува‑
ли 774 наукові публікації, опубліковані в період 
1990–2022 років, використовуючи дані бази Scopus 
та програмне забезпечення R. Дослідження охоплює 
аналіз тенденцій публікацій, цитованості, контент-
аналіз та кластеризацію ключових слів. Отримані 
результати дозволили визначити інтелектуальну 
структуру досліджень у сфері кредитного ризику, 
а також виокремити перспективні напрями для по‑
дальших наукових розвідок.

Сюе Ц. та Фан І. (2023) у [17] провели бібліоме‑
тричний аналіз досліджень кредитного ризику за пе‑
ріод 2007–2022 років, використовуючи програмне за‑
безпечення COOC та VOSviewer. Основні результати 
свідчать, що кількість наукових статей, присвячених 
кредитному ризику, зростає за степеневою залежні‑
стю, а активізація досліджень у цій сфері розпочала‑
ся після глобальної фінансової кризи 2008 року, при 
цьому провідними країнами за кількістю досліджень 
є Китай та США. Автори визначили, що ключовими 
напрямами досліджень є оцінка кредитного ризику, 
фінансування ланцюгів постачання, застосування 
методів машинного навчання, скоринг кредитоспро‑
можності, аналіз імовірності дефолту та кредитна 
діяльність банків. З огляду на переваги та виклики 

цифровізації перспективними напрямами подальших 
досліджень є: поєднання технологій штучного інте‑
лекту з експертними знаннями для створення точних 
та інтерпретованих моделей оцінки кредитного ризи‑
ку; розробка методів підвищення інтерпретованості 
алгоритмів машинного навчання; інтеграція різних 
джерел даних, включаючи традиційні фінансові по‑
казники, альтернативні та зовнішні дані.

Наукові дослідження Джайна В. та його співав‑
торів у 2023 [10] та 2024 роках [11] зосереджені на 
застосуванні передових технологій для управління 
кредитним ризиком.

У дослідженні 2023 року дослідники проаналі‑
зували вплив технологічних інновацій на управ‑
ління кредитним ризиком [10]. Автори здійснили 
бібліометричний аналіз для визначення ролі пе‑
редових технологій, зокрема штучного інтелекту 
та машинного навчання, у вдосконаленні методів 
оцінки та управління кредитними ризиками. Ре‑
зультати дослідження засвідчили посилення уваги 
наукової спільноти до застосування технологічних 
рішень задля підвищення точності прогнозування та 
ефективності управління кредитними ризиками, що 
підтверджує активну інтеграцію цифрових інновацій 
у фінансовий сектор.

У наступному дослідженні (2024) [11] автори зо‑
середили увагу на застосуванні методів штучного 
інтелекту для прогнозування кредитоспроможності 
позичальників та управління ризиками дефолту. 
Аналіз 310 наукових публікацій, індексованих у базі 
Scopus, дозволив виявити ключові тенденції у вико‑
ристанні штучного інтелекту, зокрема методів ма‑
шинного навчання, глибокого навчання, нейронних 
мереж та їх гібридних моделей, у сфері оцінки кре‑
дитного ризику.

Попри значні наукові здобутки, залишається по‑
треба у подальших дослідженнях, заснованих на 
бібліометричному аналізі. Це сприятиме врахуван‑
ню сучасних тенденцій цифровізації, глобалізації 
фінансових ринків та інтеграції альтернативних 
джерел даних, що є ключовими факторів розвитку 
методів оцінки та управління кредитними ризиками.

Метою статті є систематизація наукових до‑
сліджень у сфері управління кредитним ризиком 
банків шляхом бібліометричного аналізу для ви‑
явлення наукових трендів, визначення провідних 
країн, наукових установ та авторів, які здійснюють 
найбільший внесок у розвиток цієї тематики. Отри‑
мані результати сприятимуть формуванню комплек‑
сного уявлення про динаміку досліджень у цій сфері, 
вдосконаленню теоретичних підходів та підвищенню 
ефективності практичних інструментів управління 
кредитним ризиком у банківській системі України 
з урахуванням сучасних викликів.

Матеріали і методи. Для дослідження викори‑
стана база Scopus, яка забезпечує репрезентативний 
набір наукової літератури, присвяченій проблема‑
тиці управління кредитним ризиком.
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Для відбору публікацій застосовано наступний 
пошуковий запит: TITLE-ABS-KEY («credit risk» 
OR «non-performing loans») AND («bank» OR «finan‑
cial institution» OR «banking sector») AND («credit 
risk management» OR «credit risk assessment» OR 
«credit risk modelling» OR «loan default prediction») 
на часовому горизонті з 1989 по 2024 роки. У ре‑
зультаті отримано набір зі 1045 наукових статей, які 
були проаналізовані з метою виявлення основних 
тенденцій, теоретичних підходів та методологічних 
рішень у сфері управління кредитним ризиком бан‑
ків з використанням трендового та бібліометричного 
аналізу.

Виклад основного матеріалу. На рисунку 1 
представлена динаміка публікацій у сфері управ‑
ління кредитним ризиком банків з 1989 по 2024 рік.

На основі наведених даних можна зробити ви‑
сновок, що в дослідженнях управління кредитним 
ризиком банків наявні ключові стадії, які харак‑
теризують еволюцію банківської діяльності, зміни 
у регуляторному середовищі та вплив впровадження 
нових технологій.

Початковий період (1989–1990‑ті роки) характе‑
ризувався низькою науковою активністю, що пояс‑
нюється відносною стабільністю банківських систем 
та відсутністю масштабних кризових явищ, які б 
стимулювали дослідницький інтерес у цей період. 
Запровадження Базельської угоди I (1988 рік) стало 
першим системним поштовхом у розробці підходів до 
оцінки кредитного ризику та сприяло поступовому 
зростанню уваги дослідників до цієї проблематики. 
Імпульсом до активізації досліджень у 2000‑х роках 
стало прийняття Базельської угоди II (2004 рік), яка 
вимагала від банків удосконалення методів оцінки 
кредитних ризиків. Це призвело до появи значної 
кількості наукових праць, спрямованих на розробку 
моделей кредитного скорингу та оцінки ймовірності 
дефолту.

Значне зростання публікаційної активності спо‑
стерігається після світової фінансової кризи 2007–
2009 років, яка виявила недостатність наявних меха‑
нізмів управління ризиками та призвела до значної 
трансформації регуляторних підходів у банківському 
секторі, результатом чого стало запровадження Ба‑
зелю III (2010 рік). Третя частина Базельської угоди 
підвищила вимоги до капіталу та ліквідності банків, 
а також стимулювала інтенсивний розвиток дослі‑
джень банківського ризик-менеджменту в цілому та 
управління кредитним ризиком, зокрема.

Період 2010‑х років відзначався подальшим зрос‑
танням кількості публікацій, зокрема на тлі впрова‑
дження нових регуляторних вимог, а також активної 
цифровізації банківської діяльності, що, зокрема, 
передбачала використання великих даних (Big Data) 
та штучного інтелекту в оцінці та управлінні кре‑
дитним ризиком.

Поточний етап (2020–2024 рр.) позначений впли‑
вом пандемічної кризи та геополітичної невизначе‑
ності, що актуалізували питання якості кредитних 
портфелів та запобігання зростання недіючих креди‑
тів. У відповідь на зростання зовнішніх загроз та не‑
визначеності банки ініціювали застосування нових 
підходів до прогнозування кредитоспроможності та 
кредитних ризиків, що, своєю чергою, стимулювало 
наукові дослідження.

Отже, динаміку наукових досліджень у сфері 
управління кредитним ризиком можна визначити 
як реактивну до макроекономічних та регуляторних 
змін, що підтверджується хвилеподібним характе‑
ром наукової активності у відповідь на фінансові 
потрясіння та структурні трансформації у банків‑
ському секторі.

Рисунок 2 ілюструє глобальну публікаційну ак‑
тивність у сфері управління кредитним ризиком 
банків, підкреслюючи нерівномірність досліджень 
між різними країнами.
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Рис. 1. Динаміка публікацій з тематики управління кредитним ризиком банків за 1989–2024 рр.
Джерело: складено авторами за даними пошукової системи бази Scopus
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Рис. 2. Географічний розподіл досліджень з управління кредитним ризиком банків
Джерело: складено авторами за даними пошукової системи бази Scopus

Рис. 3. Мережева карта співавторства науковців (критерій — країна, зазначена в афіліації)  
з тематики управління кредитним ризиком банку

Джерело: складено авторами на основі бази Scopus з використанням VOSviewer



49

// Economy //
// International scientific journal «Internauka».  
Series: «Economic sciences» // № 3 (95), vol. 1, 2025

Аналіз отриманих даних свідчить, що науковці 
з 88 країн брали участь у дослідженнях цієї тема‑
тики. Однак понад 45,7% усіх наукових публікацій 
зосереджено у п’яти країнах: Китаї (24%), Індії 
(6,9%), США (5,8%), Великій Британії (5,4%) та Іта‑
лії (3,6%). Домінування цих країн пояснюється висо‑
ким рівнем розвитку фінансових ринків, масштабом 
банківських систем, а також наявністю потужної 
академічної спільноти, яка досліджує проблематику 
кредитного ризику.

Мережевий аналіз міжнародної наукової співп‑
раці (рис. 3) демонструє тісні взаємозв’язки між про‑
відними країнами, що беруть участь у дослідженнях 
з управління кредитним ризиком.

Китай, США, Німеччина, Італія, Швейцарія та 
Гонконг є глобальними лідерами, що мають зна‑
чний вплив на дослідження у цій сфері, зумовлений 
розвиненою фінансовою та банківською системами, 
потужним академічним середовищем і високою пу‑
блікаційною активністю.

До кластера країн з активізацією досліджень 
у сфері кредитного ризику належать Індія, Іран, 
Польща, Південна Корея та В’єтнам. Вони мають 
банківські сектори, що швидко зростають, та де‑
монструють активну міжнародну співпрацю. Індія 
є лідером цієї групи, що пояснюється необхідністю 
розробки ефективних стратегій управління проблем‑
ними активами через високу частку недіючих кре‑
дитів у банківській системі.

Група країн з розвиненими та перехідними фі‑
нансовими ринками демонструє активну участь у до‑
слідженнях, що зумовлено необхідністю адаптації 
міжнародних стандартів управління кредитними 
ризиками до специфіки національних банківських 
систем. До цього кластеру входять Бразилія, Йорда‑
нія, Малайзія, Нігерія, Іспанія та Туніс, які демон‑
струють зростання публікаційної активності. Окремо 
виділяється кластер країн, де розвинені країни (Ав‑
стралія, Швеція) активно співпрацюють з країнами, 
що розвиваються (Україна, Індонезія, Болгарія, Ту‑
реччина). Греція, Південна Африка та ОАЕ приді‑
ляють значну увагу розробці ефективних механізмів 
управління кредитними ризиками у відповідь на 
фінансові кризи та макроекономічну нестабільність.

Окрему категорію складають специфічні малі 
дослідницькі кластери, які не є центрами міжнарод‑
ної наукової кооперації (Бельгія, Мексика та Вели‑
ка Британія; Канада та Чехія; Японія та Тайвань; 
Франція та Марокко), але здійснюють значний вне‑
сок у розвиток теоретичних і прикладних аспектів 
управління кредитним ризиком банків.

Аналіз провідних наукових установ у сфері управ‑
ління кредитним ризиком підтверджує домінування 
Китаю. Найактивніші університети — Університет 
електронної науки та технологій Китаю, Харбін‑
ський та Даляньський технологічні університети, 
Пекінський транспортний університет — зробили 
значний внесок у методологію оцінки кредитного 

ризику, моделювання дефолтів та впровадження ін‑
телектуальних технологій. Важливу роль відіграють 
також європейські та північноамериканські заклади, 
зокрема Саутгемптонський університет (Велика Бри‑
танія), Католицький університет Левена (Бельгія), 
Нью-Йоркський (США) та Торонтський університети 
(Канада). Активні дослідження ведуться і в країнах, 
що розвиваються, зокрема в Малайзії, Тунісі та Ін‑
донезії, де ключовими науковими центрами є Уні‑
верситет наук Малайзії та Сфакський університет.

Результати аналізу регіонального контексту доз‑
воляють зробити висновок, що дослідження у сфе‑
рі управління кредитним ризиком є глобальним 
явищем, але концентруються переважно у країнах 
з розвиненими банківськими системами. Подальший 
розвиток цієї тематики потребує ширшого представ‑
лення країн, щоб забезпечити всебічний аналіз кре‑
дитних ризиків, притаманних різним економічним 
системам.

Аналіз предметних областей досліджень свідчить 
про те, що більшість наукових публікацій зосередже‑
на в таких дисциплінах, як інформатика (24,7%), 
економіка, економетрика та фінанси (20%), бізнес, 
менеджмент і бухгалтерський облік (17,8%), інже‑
нерія (13,5%) та математика (9,4%). Це підтверджує 
ключову роль аналітичних та кількісних методів 
у прогнозуванні кредитних ризиків, моделюванні 
кредитоспроможності та застосуванні алгоритмів 
машинного навчання. Дослідження в галузі наук 
про прийняття рішень (8,7%) акцентують на необхід‑
ності використання методів оптимізації, теорії ігор 
та когнітивних стратегій. Включення соціальних 
наук (5,8%) свідчить про зростання інтересу до пове‑
дінкових аспектів рішень позичальників, а наявність 
досліджень у сфері наук про навколишнє середо‑
вище (2%) свідчить про інтеграцію ESG-факторів 
у процеси оцінювання кредитних ризиків. Отримані 
результати щодо міждисциплінарного характеру до‑
сліджень корелюють із висновками інших науковців, 
підтверджуючи актуальність комплексного підходу 
до управління кредитними ризиками банків.

Результати аналізу дозволили зробити висновок, 
що дослідження кредитного ризику банків здійсню‑
ється широким колом авторів, без вираженого домі‑
нування окремих наукових груп. Бібліометричний 
аналіз свідчить, що ця галузь ще не сформувала ста‑
більного, централізованого ядра вчених. Натомість 
багато науковців роблять індивідуальні внески, ча‑
сто зосереджуючись на різних аспектах управління 
кредитним ризиком банку.

Аналіз цитування (табл. 1) відіграє важливу роль 
у бібліометричних дослідженнях, оскільки дозволяє 
оцінити вплив та значущість наукових праць у від‑
повідній сфері. Як свідчать наведені дані, досліджен‑
ня зосереджені на розробці та оптимізації моделей 
оцінки кредитного ризику, зокрема з застосуванням 
технологічних інновацій, що підвищує точність про‑
гнозування та ефективність скорингових систем.
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Таблиця 1
Найбільш цитовані публікації у сфері управління кредитним ризиком банків,  

проіндексовані у базі Scopus за 1989–2024 рр.

Автор(и) Зміст публікації Кількість 
цитувань

Рік публіка-
ції

Чихак М., Гессе Х. Порівняння фінансової стабільності ісламських та комер‑
ційних банків з акцентом на управління кредитним ри‑
зиком.

535 2010

Орецкий С., Орески Г. Використання гібридного генетичного алгоритму та ней‑
ронних мереж для оптимізації вибору ознак та підвищен‑
ня точності оцінки ризику.

356 2014

Крук Дж. Н., Едель‑
ман Д. Б., Томас Л. С.

Аналіз методів оцінки ризику споживчого кредитування, 
огляд використання логістичної регресії та методів ма‑
шинного навчання.

344 2007

Го Ю., Чжоу В., 
Луо С., Лю С., Сюн Х.

Розробка моделі оцінки кредитного ризику для P2P-кре‑
дитування, на основі екземплярів, яка здатна оцінювати 
прибутковість та ризик кожного окремого кредиту.

265 2016

Даффи Д., Синглтон 
Дж. К.

Концептуальні та емпіричні основи оцінки кредитного 
ризику. моделювання інструментів, схильних до дефолту.

234 2012

Анджеліні Е., ді Тол‑
ло Дж., Роли А.

Використання нейромереж для оцінки ризику дефолту, 
порівняння стандартних та спеціалізованих архітектур.

233 2008

Чан Ю.-Ч., Чанг К.-
Х., Ву Г.-Дж.

Використання XGBoost для підвищення точності класи‑
фікації кредитного ризику порівняно з традиційними ме‑
тодами.

218 2018

Абелан Дж., Кастел‑
лано, Дж.

Аналіз ефективності базових класифікаторів у кредитно‑
му скорингу, вибір оптимального підходу для підвищення 
точності прогнозування.

195 2017

Варетто Ф. Порівняння дискримінантного аналізу та генетичних ал‑
горитмів у прогнозуванні неплатоспроможності.

172 1998

Лі X., Сан Ю. Застосування моделі нейронної мережі радіальної базис‑
ної функції в  поєднанні з  оптимальним алгоритмом се‑
гментації в моделі кредитного рейтингу кредитів фізич‑
них осіб банків

160 2021

Джерело: сформовано авторами на основі [1; 2; 4–6; 8; 9; 13; 15; 16]

Важливим напрямом бібліометричного аналі‑
зу є структуризація взаємопов’язаних тематичних 
областей, яка ілюструє ключові слова та їх зв’язки 
з тематики управління кредитним ризиком банку 
(рис. 4).

Найбільший червоний кластер «Моделі машин‑
ного навчання для прогнозування кредитного ри‑
зику» (71 ключове слово) об’єднує дослідження, при‑
свячені застосуванню методів машинного навчання 
для прогнозування кредитного ризику та оцінки 
ймовірності дефолту позичальників. Досліджуються 
традиційні та інноваційні підходи, зокрема глибоке 
навчання (багатошарові персептрони, LSTM-мере‑
жі), ансамблеві методи (градієнтний бустинг, ви‑
падкові ліси, XGBoost) та федеративне навчання, 
що дає змогу працювати з розподіленими даними 
без централізованого збору. Також проводиться по‑
рівняльний аналіз продуктивності різних підходів, 
що дозволяє визначити оптимальні методи прогно‑
зування дефолтів. Важливим напрямами також є 
інженерія ознак для покращення якості моделей, 
а також розв’язання проблеми дисбалансованих 
даних у кредитному скорингу, для корекції яких 

досліджуються методи перекодування вибірки, ге‑
нерації синтетичних прикладів, налаштування ваг 
моделі та специфічних функцій втрат.

Другий (зелений) кластер «Фінансова стабіль‑
ність та управління кредитними ризиками» (65 клю‑
чових слів) об’єднує дослідження, спрямовані на ви‑
вчення детермінант фінансової стабільності банків 
та механізмів управління кредитними ризиками. 
Особлива увага приділяється аналізу структури кре‑
дитного портфеля, рентабельності активів, ефектив‑
ності управління ресурсами та динаміки дефолтів, 
що є ключовими факторами фінансової стабільнос‑
ті. Значну роль відіграє дослідження управління 
кредитними ризиками, зокрема аналіз недіючих 
кредитів та розробка стратегій мінімізації кредит‑
них втрат. У цьому контексті важливе місце займає 
аналіз впливу макрофакторів (рівня економічного 
розвитку, наслідків фінансових криз, ефективності 
регуляторних механізмів, цифровізації та фінансо‑
вої інклюзії) на розширення доступу до кредитних 
ресурсів та рівень ризику кредитних операцій.

Окремий напрям досліджень зосереджений на 
інформаційній асиметрії та її впливі на кредит‑
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ний ризик. Аналізується поведінка позичальників 
і сучасні підходи до оцінки кредитоспроможності, 
зокрема традиційні скорингові моделі та алгорит‑
ми машинного навчання, що підвищують точність 
прогнозування дефолтів.

Дослідження також охоплюють емпіричний ана‑
ліз моделей ризик-менеджменту для оптимізації 
банківських процесів і підвищення ефективності 
кредитної політики. Значна увага приділяється DEA 
аналізу для оцінки продуктивності банків та опти‑
мізації використання ресурсів.

Також розглядаються регіональні особливості 
банківських систем, включаючи специфіку європей‑
ського, азійського та ісламського банкінгу. Значну 
роль відіграють глобальні фінансові тенденції та 
необхідність адаптації банківських стратегій до змін 
зовнішнього середовища.

Третій кластер об’єднує дослідження, присвячені 
математичному моделюванню кредитного ризику, 
оцінці ймовірності дефолту позичальників та роз‑
робці стратегій управління кредитними ризиками 

у банківському секторі. Основна увага приділяється 
використанню математичних та статистичних мето‑
дів, що підвищують точність прогнозування та міні‑
мізують кредитні втрати. Дослідження охоплюють 
моделі кредитного ризику, дискримінантний аналіз, 
методи Монте-Карло, а також нейронні мережі, що 
використовуються для побудови інтелектуальних 
моделей оцінки кредитних ризиків. Важливу роль 
у цьому кластері відіграє аналіз регуляторних стан‑
дартів, оцінка економічного капіталу та вартості 
ризику (VaR). Значна увага приділяється стрес-
тестуванню банків та ймовірнісному моделюванню 
ризиків в умовах невизначеності. Активно вивча‑
ються підходи до оцінки втрат у разі дефолту (LGD), 
застосування оптимізаційних алгоритмів та вплив 
макроекономічних факторів на кредитний ризик. 
Дослідження також охоплюють застосування комп’ю‑
терного моделювання та аналітики великих даних 
у сфері управління кредитним ризиком, що дозво‑
ляє покращити якість прогнозів та підвищити адап‑
тивність банківських систем до змін зовнішнього 

Рис. 4. Візуалізація найбільш використовуваних ключових слів у наукових публікаціях щодо  
управління кредитним ризиком банку у період 1989–2024 рр.

Джерело: складено авторами на основі бази Scopus з використанням VOSviewer
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середовища. Значну увагу приділено корпоратив‑
ному управлінню та його ролі у забезпеченні фінан‑
сової стабільності банків, зокрема у формуванні по‑
літики кредитного ризик-менеджменту, оптимізації 
кредитних бізнес-процесів та підвищенні прозорості 
кредитних операцій.

Четвертий кластер «Аналітичні та оптиміза‑
ційні методи в управлінні кредитним ризиком» (45 
ключових слів; оливковий) досліджує застосування 
аналітичних підходів, штучного інтелекту, оптимі‑
заційних алгоритмів та великих даних для оцін‑
ки та прогнозування кредитних ризиків. Основна 
увага зосереджена на дослідженні систем раннього 
попередження, класифікаційній точності та оцінці 
фінансової стабільності позичальників. Серед ключо‑
вих напрямів, які досліджуються науковцями, мето‑
ди машинного навчання (глибокі нейронні мережі, 
нейронні мережі зі зворотним поширенням помил‑
ки, мультишарові нейронні мережі); оптимізаційні 
алгоритми, використані для побудови стратегій кре‑
дитного ризик-менеджменту (генетичні алгоритми, 
оптимізація рою частинок, логістичні регресії, ме‑
тоди підтримки векторів); аналіз великих даних та 
використання Інтернету речей. Окрему увагу приді‑
лено прогнозуванню ризиків для малих та середніх 
підприємств, управлінню фінансуванням ланцюгів 
постачання та впровадженню інформаційних систем 
для вдосконалення банківських процесів. Це дозво‑
ляє підвищити точність оцінки кредитних ризиків 
і мінімізувати втрати банків у разі їх реалізації.

П’ятий кластер «Алгоритмічні підходи до оцінки 
кредитного ризику та прогнозування дефолтів» (24 
ключові слова; фіолетовий) охоплює дослідження, 
зосереджені на алгоритмічних методах оцінки кре‑
дитних ризиків, кластерному аналізі та машинному 
навчанні для прогнозування дефолтів позичальни‑
ків. Основний акцент зроблено на вдосконаленні 
методів класифікації позичальників, підвищенні 
точності прогнозування та оптимізації рішень щодо 
кредитування. Важливе місце займають скорингові 
моделі, аналіз очікуваних втрат (EL) та застосуван‑
ня стандартів IFRS 9, що визначають сучасні підхо‑
ди до оцінки ризиків та розрахунку резервів. Клю‑
чову роль відіграють методи навчання з учителем, 
ансамблеві алгоритми та підтримка векторних ма‑
шин (SVM), які підвищують точність оцінки креди‑
тоспроможності. Також досліджується використання 
великих даних для оптимізації ризик-менеджменту, 
автоматизації процесів та адаптації банківських сис‑
тем до змін у фінансовому середовищі, що сприяє 
стратегічному управлінню кредитними ризиками.

Шостий кластер «Використання штучного ін‑
телекту в аналізі кредитних ризиків» блакитного 
кольору (17 ключових слів) зосереджений на застосу‑
ванні штучного інтелекту та нейронних мереж для 
оцінки та управління кредитними ризиками банків. 
Ключові напрями включають оцінку фінансових 
індикаторів, контроль ризиків та системи раннього 

попередження, що прогнозують фінансові проблеми 
позичальників, а також автоматизацію процесу оцін‑
ки кредитоспроможності позичальників. Окремий 
напрямок досліджень стосується аналізу громадської 
думки у банківському секторі, що дозволяє оціню‑
вати рівень довіри до банків та використовувати ці 
дані для вдосконалення кредитної політики банків.

Сьомий (помаранчевий) кластер «Інтелектуальні 
системи оцінки кредитоспроможності та фінансо‑
вої ефективності» (14 ключових слів) об’єднує дослі‑
дження, які застосовують комп’ютерні науки та ІТ 
для оцінки кредитного ризику. Основним фокусом 
виступають наукові праці, присвячені автоматизо‑
ваним системам скорингу, підтримці банківських 
рішень та аналізу фінансових показників. Також 
досліджуються вплив інтелектуальних систем на 
ефективність банків, зокрема оцінка задоволеності 
клієнтів, аналіз кредитних карток і машинне нав‑
чання. Значна увага приділяється прогнозуванню 
фінансових ризиків за допомогою нечітких систем 
виведення та математичного моделювання.

Дослідження восьмого кластера «Якість даних, 
фінансові інновації та управління кредитними 
ризиками» (11 ключових слів, коричневий колір) 
спрямовані на вивчення впливу фінансових інно‑
вацій, конкурентного середовища та якості даних 
на ефективність ризик-менеджменту. Крім цього, 
вивчається важливість логістичними аспектами 
управління фінансовими потоками та процесами 
погашення кредитів.

Кластер 9 «Рейтингування кредитного ризику та 
інженерія ознак» (3 ключові слова, рожевий колір) 
зосереджений на дослідженні скорингових моделей, 
алгоритмів обробки ознак та використанні нейро‑
мережевих підходів до аналізу кредитних ризиків.

Аналіз еволюції наукових пріоритетів у сфері 
управління кредитними ризиками за останнє деся‑
тиліття здійснюється на основі рисунка 5.

Представлені на рисунку 5 дані наочно демон‑
струють значну зміну акцентів у наукових дослі‑
дженнях у сфері управління кредитними ризиками 
банків. У 2014–2016 роках домінували теми, пов’я‑
зані з традиційними методами оцінки кредитних 
ризиків (статистичний, факторний аналіз, дискри‑
мінантний аналіз), ймовірністю дефолту та стан‑
дартами Базеля II.

Починаючи з 2017 року, у науковому середови‑
щі спостерігається перехід до технологічно орієн‑
тованих підходів. Зростає увага дослідників до ма‑
шинного навчання, включаючи нейронні мережі, 
генетичні алгоритми, підтримку векторних машин 
та оптимізаційні алгоритми. Особливий інтерес 
науковців викликають методи класифікації даних, 
інженерія ознак та інтерпретованість моделей.

Сучасні дослідження (2020–2024 роки) зосе‑
реджені на глибокому та федеративному навчан‑
ні, ансамблевих методах оцінки та моделювання 
кредитних ризиків. Також досліджується питання 



53

// Economy //
// International scientific journal «Internauka».  
Series: «Economic sciences» // № 3 (95), vol. 1, 2025

дисбалансованих вибірок у кредитному скорингу, 
що вирішується шляхом перекодування вибірок, 
синтетичної генерації даних та налаштування ваг 
моделей.

Висновки. У статті визначено, що динаміка пу‑
блікацій у сфері управління кредитними ризиками 
має висхідний характер, та тісно пов’язана зі змі‑
нами операційного середовища, які спричиняють 
зростання рівня дефолтів позичальників (світова 
фінансова криза 2008 року, пандемія COVID‑19, 
геополітична нестабільність).

Результати дослідження підтверджують, що про‑
відними центрами наукової взаємодії у сфері управ‑
ління кредитним ризиком є країни з розвиненими 
фінансовими ринками (Китай, США, Італія, Вели‑
кобританія, Німеччина). Водночас активна участь 
країн, що розвиваються (Індія, Малайзія, Індонезія, 
В’єтнам, Туніс та ін.), свідчить про глобалізацію 
наукових досліджень та адаптацію інноваційних 
підходів до специфіки національних банківських 
систем.

Аналіз предметних сфер наукових досліджень 
дозволяє визначити, що основна увага приділяється 
оцінці, прогнозуванню та моделюванню кредитних 
ризиків. Аналіз еволюції наукових підходів у цій 

сфері свідчить про поступовий перехід від тради‑
ційних статистичних методів (дискримінантного 
аналізу, логістичної регресії, ймовірнісних моделей) 
до сучасних алгоритмів машинного навчання, гли‑
бокого навчання та оптимізаційних технік. Зростан‑
ня ролі технологічних рішень демонструє зміщення 
акценту досліджень у бік автоматизації процесів 
оцінки кредитного ризику та підвищення точності 
прогнозування дефолтів.

Перспективними напрямами подальших до‑
сліджень є розширення застосування штучного 
інтелекту в аналізі кредитного ризику, розробка 
гібридних моделей, що поєднують методи машин‑
ного навчання з традиційними підходами, а також 
впровадження інтерпретованого штучного інте‑
лекту для підвищення якості моделей. Важливим 
вектором досліджень є оцінка впливу фінансових 
інновацій (FinTech, блокчейн, децентралізованих 
фінансів) на трансформацію стратегій кредитного 
ризик-менеджменту банків. Отримані результати 
формують науково-методичну базу для подальших 
досліджень та вдосконалення практичного інстру‑
ментарію у сфері управління кредитними ризиками 
банків України в умовах сучасних викликів та загроз 
операційного середовища.

Рис. 5. Часово-контекстуальна карта зміни фокуса досліджень у сфері управління кредитним ризиком банку
Джерело: складено авторами на основі бази Scopus з використанням VOSviewer
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